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検索の質を上げると

自由な時間が生まれる
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Gantt chart
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12月 1月

11 15 18 22 25 8 12 15 19 22 26 29

データの収集  (中村/永田)

分類モデルの作成 (前田)

分類手法のリサーチ (増井/内田)

分類モデルの評価 (永田/内田)

システムの開発 (藤田/永田)

分類モデルの組込 (前田)

レビュー機能の追加 (藤田)

システムのレビュー (中村/増井)



good_kensaku(); 開発に利用した技術

Slack
チームの連絡手段

GitHub
ソースコードの共有

Google Colaboratory
分類モデルの作成

Docker
どんな環境でも動作

Redis
読み込み速度の改善
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OpenAPI Generator
APIサーバ開発をより楽に



デモンストレーショ
ンを見てみよう
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good_kensaku();が動くまで

データ準
備

モデル作
成

予測 & 分類
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#1. Digging, Polishing.
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URL

Text

２

１

Scrape

Parse
Remove duplicates

デー
タ準
備

モデ
ル作
成

予測 & 
分類



good_kensaku();が動くまで

データ準
備

モデル作
成

予測 & 分類
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#2. Embedding, Training.

単語列に分解
出現頻度を計算

決定木を用いた学習

な学習
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疎行列を次元圧縮
20,000超

→ に

デー
タ準
備

モデ
ル作
成

予測 & 
分類



good_kensaku();が動くまで

データ準
備

モデル作
成

予測 & 分類
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クライアン
ト

#3. Posting, Responding

サーバ
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1 5

3 42

検索結果の取得 分類結果の表示

予測した値を
レスポンス

個別にリクエストを
送信

キャッシュを確認 分類器によって
分類

URLからテキストを取得

デー
タ準
備

モデ
ル作
成

予測 & 
分類



評価
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対象ドメインで性能が大きく変化

が得意

の分類 / は苦手



ユーザーからの評価
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閾値で
を変える

threshold F1 score recall precision

0.1 0.77 0.87 0.67

0.5 0.66 0.62 0.7

0.9 0.5 0.36 0.78



評価 既知のドメイン

未知のドメイン
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作業評価
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作業の分担

進捗管理

ユーザビリティ

性能向上の難しさ

サイトの処理


